Marta Sytarova (43335), Petr Pakosta (11077)
Analyza kategorizovanych dat
Ukol ¢islo 3 — log-linearni analyza

Na datech z Pohybu obyvatelstva (1981 az 2002) o poctu rozvodu jsme provedli log-linearni
analyzu s cilem nalézt nejvhodngjsi model pro odhaleni struktury dat'. V programu LEM jsme
postupné vytvorili nékolik modelt od saturovaného, pres model podminéné nezavislosti

(R M Z) az po model plné dvojrozmérné interakce (testujici vyskyt vztahu mezi vzdélanim
muze a zeny v jednotlivych letech).

Podle statistickych kriterii maximalni vérohodnosti, BIC a delta se ukéazal jako nejvhodnéjsi a
nejusporngjsi (d.f. = 39), model podminéné nezavislosti (viz tabulka 1 — model €. 2). Dale
statisticky vyhovély modely €. 4 a 5, které ovSem pfi vysvétlovani vztahu mezi vzdélanim
muze a zeny nebyly nijak usporné. Podle modelu 2 by tedy mezi vzdé€lanim a rozvodovosti
nemeéla existovat vetsi interakce.

Tabulka 1: Vybrané odhadované modely log-linearni analyzy

Model D.f. L’ delta BIC
1 saturovany 0 0 0 0
2 RMZ 39 1,99 7.6 -158.85
3 RM RZ 27 159.3 6,28 -83
4 RM RZMZ 18 46,1 3,63 -110.9
5 RM RZ spe(MZ,1a,R,b) 16 33,43 3,13 -106,15

Abychom otestovali vliv ¢asové dimenze, pouzili jsme k interpretaci model 5. Statistické
vystupy modelu ukazuji na to, ze se charakteristika rozvodovosti ve vSech tfech sledovanych
rocich méni (viz vysledky modelu). Z divodu nizkého poctu let zahrnutych do analyzy nelze
usuzovat na zadnou tendenci.

Vysledky modelu 5:

R [spe(MZ,1la)]

1980 1.0000
1991 0.5813
2001 1.5777

! Poéty rozvodi jsme vztahli k poétu manzelstvi v daném roce podle kombinace vzdélani partnert a vynasobili
konstantou 10 000.




Pro interpretaci samotné charakteristiky rozvodovosti jsme vybrali model 4, ktery téz
statisticky odpovida datim (byt s d.f. 18). V tomto modelu je vliv ¢asu konstantni. Z grafu 1
je patrné, ze s rostouci hypergamii zeny provdané za muze se zakladnim vzdélanim riziko
rozvodu vyrazné stoupa . U muzu se tak déje analogicky. Dale je riziko rozvodu vyssi u
homogamickych manzelstvi sttedoskolakt a vyucenych.

Graf 1: Exponované koeficienty beta pro jednotliva policka tabulky

Pouzita syntax
model 2

man 3
dim 3 4 4
lab R M Z *Rok MuZ Zena
mod {R M Z}

dat [

111.85 153.82 250.89 315.96
81.51 121.59112.46 125.26
81.71 71.15 128.33132.82
64.61 56.66 101.85119.03
107.77 190.66 263.05 206.93
87.30 140.49127.45 130.68
81.19 89.83 130.12 114.22
77.14 73.45 95.01 95.87
132.82 174.81 204.49 344.29
68.99 177.36126.58 132.60
61.10 87.67 156.39113.28
83.06 73.65 93.33 99.45]



X-squared
L-squared
Cressie-Read

200.8928 (0.0000)
192.8133 (0.0000)
197.8991 (0.0000)

Dissimilarity index = 0.0760
Degrees of freedom = 39
Log-likelihood = -23363.76744
Number of parameters = 8 (+1)
Sample size = 6170.5
BIC (L-squared) = -147.5608
AIC (L-squared) = 114.8133
BIC(log-likelihood) = 46797.3552
AIC(log-likelihood) = 46743.5349
model 4
man 3
dim 3 4 4

lab R M Z *Rok MuZ Zena
mod {RM RZ MZ}

X-squared = 46.1218 (0.0003)
L-squared = 46.2108 (0.0003)
Cressie—-Read = 46.1385 (0.0003)
Dissimilarity index = 0.0363

Degrees of freedom = 18
Log-likelihood = -23290.46617
Number of parameters = 29 (+1)

Sample size = 6170.5

BIC (L-squared) = -110.8850

AIC (L-squared) = 10.2108
BIC(log-likelihood) = 46834.0310
AIC(log-likelihood) = 46638.9323

model 5

man 3
dim 3 4 4

lab R M Z *Rok MuZ Zena

mod {RM RZ spe (MZ,la,R,b)}

X-squared
L-squared
Cressie-Read

Dissimilarity index
Degrees of freedom

Log-likelihood

Number of parameters

Sample size
BIC (L-squared)
AIC (L-squared)

(
BIC(log-likelihood)
AIC(log-likelihood)

33.4366 (0.0065)
33.4833 (0.0064)
33.4448 (0.0064)
0.0313

16

= -23284.10243

31 (+1)
6170.5
-106.1574
1.4833
46838.7586
46630.2049



