Skrabal

Pro ucely této analyzy jsem zvolil data s nazvem Supermodel.sav z dat Andyho Fielda
(2009). Tato matice zachycuje informace o 213 supermodelkédch , ptfi¢emZ u kazdé z nich jsou
zaznamenany 4 proménné. A to, denni plat uveden v librach, vék , krasa (atraktivita) uvedena v
procentech a nakonec pocet let v modelingovém byznysu.

Jako zavisld pro mnohondsobnou linearni regresi byla vybrana proménna denni plat. Jako
predikatory tedy slouzily proménné vék, atraktivita a pocet let v byznyse. Snazili jsme se tudiz
zjistit kterd z promeénych ma pozitivnéjSich vliv na plat. Regrese byla provedena v jednom kroku v
spss, které ndm dalo nize uvedené vysledky.

Konstanty B SEB B Kolinearita (VIF)
Krasa -5,56 0,15 -0,08 1,15

vek 6,23 1,41 0,94

Pocet let v]-0,2 2,12 -0,55

byznysu

R?=0,18, sig=0
Jelikoz se vsak hodnota nejvétsiho VIF pohybuje nad 10 regrese je velice pravdépodobné
zkreslend (Myers, Bowerman and O-Connell , cit. Dle Field, 2005).A to z divodu, Ze proménné
pocet let v byznysu a vék spolu velice siln¢ koreluji (r=0,96).
Proto ud€lame regresi pouze s dvéma prediktory, krasou a vékem.

Konstanty B SE B B Kolinearita (VIF)
Krasa -0,09 0,15 -0,04 1,07
vek 2,7 0,42 0,41 1,07
R?=0,16, sig=0
Vyse zminéna data Ize pomoci hodnoty B interpretovat takto:
. Pokud se atraktivita zvysi o procento tak plat klesne o 0,09 liber za den.

. Pokud se vék zvysi o rok tak plat stoupne o 2,7 liber za den.
Vyse zminéné interpretace jsou platné pouze pokud zbylé promenné ziistanou stejné. =
Jak je z regrese vidno, v pripadé platového ohodnoceni modelky ptekvapivé nejde ani tak o krasu

jako spis o jeji veék.

A€ ma Vas ukol téZ nedostatky, v ramci ostatnich patfil k tém lepSim. Drzte toho, co tady mate
dobré. Prosim dopracovat, co zde chybi: posouzeni dalSich pfedpokladii kromé kolinearity. A
nezapomente ani napf. na popisné statistiky.
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