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Prace s daty

* Analyza dat jako klicova ¢ast vyzkumné prace
* Aplikace vhodného modelu na data
* Ne vSechna data jsou vhodna pro vSechny mozné operace

* Predpoklady pouzitelnosti dat



Data a testy

e Ruzné statistické testy maiji odliSné naroky na vstupni data
e Pouziti nespravnych dat muze vést k nepresnym vysledkim
* Druhy testl — parametrické a neparametrické

* Potrebna kontrola dat pred samotnou analyzou



Parametricka data

e Zakladni predpoklady (ne pro kazdy parametricky test):

1. Kardinalni data (interval)
2. Nezavislost
3. Normalni distribuce dat

4. Homogenita rozptylu



Nezavislost (Asch)




Parametricka data

e Zakladni predpoklady (ne pro kazdy parametricky test):

1. Kardinalni data (interval)
2. Nezavislost
3. Normalni distribuce dat

4. Homogenita rozptylu



Normalni distribuce
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Normalni distribuce
 Specifické usporadani dat
 Dulezita pro linearni modely

* Vicero zpusobu jejiho posouzeni
* Vizualne
* Numerické hodnoty
* Testy



Normalni distribuce

e Odchylky od normalni distribuce

e Sikmost:
 Vrchol kfivky je posunuty doleva (doprava)

« Spidatost:
* Ploché nebo naopak strmé rozlozeni

* Pri normalni distribuci maji Sikmost i Spicatost hodnotu nula



Pozitivne a negativhe sesSikmena
distribuce (Field 2009: 20)
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Pozitivneé a negativne spicata distribuce
(Field 2009: 20)
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1. Vizualni posouzeni
* Nejjednodussi zplsob posouzeni normality (a také subjektivni)
* Posouzeni tvaru volnym okem

e Histogram — graf zobrazujici Cetnosti

* P-P plot — graf srovnavajici ocekavané (normalni) a realné rozlozeni
dat



Histogram
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P-P plot
* \/lyuziva standardizaci proménnych (tzv. z-skore)
* Pravdépodobnost vyskytu hodnoty

* Pomoci z-skore graf srovnava skutecnou a normalni distribuci

* Prekryti vyjadruje normalni distribuci nasich dat



P-P plot
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2. Numericke hodnoty
* Vycisleni Sikmosti a Spicatosti
* Odchylky od nuly (kladné i zaporné) jsou vychylenim od normalni distribuce

* Samotne namerené hodnoty jsou informativni, pro interpretaci se deli svou
standardni chybou (pocita SPSS)

* Prijatelné hodnoty (z):
e Maly vzorek: do 1,96 (- 1,96)
* Velky vzorek: do 2,58 (-2,58)
* Velmi velky vzorek - nepouzivat



Prace v SPSS

* Histogram
* Analyze = Descriptive Statistics = Frequencies
* Charts — Histograms + Show normal curve on histogram

* P-P plot
* Analyze = Descriptive Statistics = P-P Plots
e Default nastaveni (,,Test Distribution” = Normal)



Prace v SPSS

» Sikmost a §picatost
* Analyze = Descriptive Statistics = Frequencies
e Statistics — Skewness, Curtosis

* Kromeé toho je pro nazornost vzdy vhodné nechat si spocitat i zakladni
deskriptivni statistiky (primeér, rozpéti, sm. odchylku, kvartily atd.)
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Ucast 2010 KV

Std. Error of Skewness
Kurtosis

Std. Error of Kurtosis

Sum

Statistics

Valid
N
Missing
Mean
Median
Mode
Skewness

287
0
63.2855
63.7400
66.67
-.113
144
-.025
.287
18162.93




3. Testy normalniho rozlozeni

* Kolmogorov-Smirnov test, Shapiro-Wilk test

* Logika testU — srovnavaji skutecné hodnoty s normalni distribuci se
stejnym prumérem a smérodatnou odchylkou

e Statisticky signifikantni vysledky indikuji nenormalni rozlozeni dat

* Pri velkém poctu dat mohou i malé odchylky od normality zpusobit
signifikantni vysledky



Prace v SPSS

* Kolmogorov-Smirnov test, Shapiro-Wilk test

* Analyze = Descriptive Statistics = Explore
* V,Plots” zvolit Normality plots with tests
* Prislusné promeénné vlozit do ,,Dependent list”

* Moznost samostatné analyzy jednotlivych vymezenych casti proménnych
(pomoci jiné proménné)



Tests of Normality

Kolmogorov-Smirnov Shapiro-Wilk
Statistic df Sig. Statistic df Sig.
Ucast 2010 KV .046 287 .200 .992 287 .155




Statisticka vyznamnost

* Prace se vzorkem je vzdy spojena s urcitou vybérovou chybou

* Statisticka vyznamnost umoznuje odhadnout, zda nalezené efekty nejsou
pouze nahodné a lze je tak aplikovat na celou populaci

e Hladiny vyznamnosti: 95%, 99%, 99,9%

e Testovani hypotéz:

* Pokud je vysledek signifikantni, zamitame nulovou hypotézu a ziskame divéru ve
vlastni hypotézu

* Pokud vysledek neni signifikantni, nulovou hypotézu nemuzeme zamitnout a
nemame tedy zadnou oporu pro vlastni hypotézu



Jak Cist vystupy SPSS

,900 10%
,750 25%
,500 50%
,200 80%
,100 90%
,050 95%
,010 99%
,001 99,9%
,000 >99,9%

= (1 — Vystup SPSS) * 100

Priklad: (1 —0.234) * 100 = 0.766 * 100 = 76.6 %



Parametricka data

e Zakladni predpoklady (ne pro kazdy parametricky test):

1. Kardinalni data (interval)
2. Nezavislost
3. Normalni distribuce dat

4. Homogenita rozptylu



Homogenita rozptylu

* Predpoklad stejnych rozptyld hodnot v jednotlivych skupinach
pripadu

 Skupiny pripadu jsou vymezeny prediktorem (druhou proménnou)

* Rozptyl vysky mzdy mezi vékovymi skupinami obyvatel statu



Homogenita rozptylu (Field 2009: 146)
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Homogenita rozptylu (Field 2009: 146)
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Homogenita rozptylu

* Leven(lv test
* Testuje nulovou hypotézu, ze rozptyly v riznych skupinach jsou stejné

* Pokud test vyjde jako statisticky signifikantni, je predpoklad
homogenity rozptylt naruseny

* Pfi velkém poctu hodnot muzou i malé odliSnosti mezi rozptyly vést k
signifikantnim vystupim



Prace v SPSS

e Levenuyv test

* Analyze - Descriptive Statistics = Explore
* Prislusné proméenné vlozit do ,,Dependent list“ a ,Factor list”

* V,Plots”si zvolit jednu z moznosti v ,,Spread vs Level with Levene Test”
(untransformed)



Test of Homogeneity of Variance

Levene )
Statistic dfl df2 Slg.
Based on Mean .785 284 457
Based on Median .643 284 527
Ucast 2010 KV )
Based on Median and
with adjusted df .643 281.210 527
Based on trimmed 759 )84 469

mean




Kdyz data nejsou parametricka

 Nékolik moznosti:
 Transformace dat
* Neparametrické testy

* Navzdory vSemu pouziti parametrickych testu (ne kazdy test je imunni vuci
poruseni predpokladu dat)



Uprava dat

* Transformace za konkrétnim ucelem (napfr. snaha pfriblizit se k
normalni distribuci dat)

* RUzné moznosti - umocnéni, odmocnéni, logaritmus, 1/x
* \lybér techniky casto systémem pokus — omyl

* SPSS nékdy ulehcuje praci (Levenuv test s volbou ,transformed®)



Uprava dat

* Prakticka uprava proménnych a jejich hodnot
* Rekddovani proménnych

* \Vznik novych proménnych za pomoci existujicich proménnych



Uprava dat v SPSS

* \/lytvoreni promenné:
* Transform = Compute Variable

* Prekdodovani v ramci stejné promeénné:
* Transform = Recode into Same Variable

* Prekdodovani do jinych proménnych:
* Transform = Recode into Different Variable



