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kovariančních matic lze nalézt ve Cvičení 1). Suma čtverců variability mezi skupinami bude tedy 

a její inverze jako 

tedy můžeme spočítat následujícím způsobem: 
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. Nyní můžeme vypočítat průměty centroidů do 1D prostoru: 
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, kde  
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do něj můžeme dosadit konkrétní hodnoty 
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kovarianční matice 

(výpočet vícerozměrných průměrů a výběrových 

kovariančních matic lze nalézt ve Cvičení 1). Suma čtverců variability mezi skupinami bude tedy 

a její inverze jako 

 

Protože nás nezajímá modul váhového vektoru, ale jen jeho směr, můžeme váhový vektor 

 



 

Hraniční bod lze vypočítat i takto: 

 (protože jsme váhový vektor přeškálovali pomocí vynásobení 

získáváme 

 

Pokud chceme zařadit nový subjekt 

jeho průmět do 1

 

Průmět následně srovnáme s

kontrolních subjektů

subjektů
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hraniční přímky je váhový vektor 

Pro vykreslení hranice je vhodné vyjádřit hranici ve tvaru: 

Nová osa, do níž se promítá, má směr odpovídající váhovému vektoru 

prochází počátkem a lze ji tedy vyjádřit obecnou rovnicí jako: 

 

 

Pokud nás zajímají souřadnice hraničního bodu 

hraniční bod je průsečík hranice a nové osy:

Souřadnici 

Souřadnice 

Ověření, že po projekci hraničního bodu dostanu hodnotu 

 

Hraniční bod lze vypočítat i takto: 

(protože jsme váhový vektor přeškálovali pomocí vynásobení 

získáváme -31). 
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D prostoru:  
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menší (=více negativní)

Po výpočtu váhového vektoru a hraničního bodu můžeme určit obecnou rovnici hranice (normálou 

hraniční přímky je váhový vektor 

Pro vykreslení hranice je vhodné vyjádřit hranici ve tvaru: 

Nová osa, do níž se promítá, má směr odpovídající váhovému vektoru 

prochází počátkem a lze ji tedy vyjádřit obecnou rovnicí jako: 

Pokud nás zajímají souřadnice hraničního bodu 
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Hraniční bod lze vypočítat i takto: 

(protože jsme váhový vektor přeškálovali pomocí vynásobení 
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 hraničním bodem: protože 
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prochází počátkem a lze ji tedy vyjádřit obecnou rovnicí jako: 

Pokud nás zajímají souřadnice hraničního bodu 

hraniční bod je průsečík hranice a nové osy: 
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druhé rovnice jako: 

původním prostoru jsou tedy: 

Ověření, že po projekci hraničního bodu dostanu hodnotu 
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hodnotu než hraniční bod).

Po výpočtu váhového vektoru a hraničního bodu můžeme určit obecnou rovnici hranice (normálou 
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Pro vykreslení hranice je vhodné vyjádřit hranici ve tvaru: 

Nová osa, do níž se promítá, má směr odpovídající váhovému vektoru 
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, subjekt zařadíme do skupiny 

aničního bodu, protože centroid kontrolních 

Po výpočtu váhového vektoru a hraničního bodu můžeme určit obecnou rovnici hranice (normálou 

 

Nová osa, do níž se promítá, má směr odpovídající váhovému vektoru  (je kolmá k

prochází počátkem a lze ji tedy vyjádřit obecnou rovnicí jako: 

původním prostoru, využijeme znalosti, že 
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, musíme vynásobit i 

do jedné z daných tříd, musíme nejprve vypočítat 

, subjekt zařadíme do skupiny 

aničního bodu, protože centroid kontrolních 

Po výpočtu váhového vektoru a hraničního bodu můžeme určit obecnou rovnici hranice (normálou 

(je kolmá k hranici) a 

prochází počátkem a lze ji tedy vyjádřit obecnou rovnicí jako: 

původním prostoru, využijeme znalosti, že 
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, musíme vynásobit i  a pak 

do jedné z daných tříd, musíme nejprve vypočítat 

, subjekt zařadíme do skupiny 

aničního bodu, protože centroid kontrolních 

Po výpočtu váhového vektoru a hraničního bodu můžeme určit obecnou rovnici hranice (normálou 

hranici) a 

prochází počátkem a lze ji tedy vyjádřit obecnou rovnicí jako:  

původním prostoru, využijeme znalosti, že 
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Obrázku 2. 
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