
 

Klasifikace podle minimální vzdálenosti
Bylo provedeno měření objemu hipokampu a objemu 
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klasifikace podle minimální vzdálenosti.

Řešení: 
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I) 
II) 

Předpoklad: budeme shlukovací algoritmy využívat jako neučící se algoritmy (klasifikátor 
natrénujeme na celé trénovací množině a pak už pouze klasifikujeme nové obrazy 
nepřepočítáváme centroid po zařazení každého nového subjektu či objektu apod.))
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bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

pro 
kontrolní subjekty a žádný pacient.

pro 
pacient

pro 
pro 
pacienti a 3 kontrolní subjekty
pro 
 
4.2 Metoda průměrné vazby + Canberrská metrika:

 

 

Protože 
 
4.3 Centroidová

 

 

Protože 
 
Centroidová

 

 

Protože 
 
 
5.1 Metoda 
Nejprve je potřeba vypočítat výběrové 

Cvičení 1) a jejich inverzi její inverzi 

Výpočet vzdáleností testovacího (nového) subjektu od všech subjektů z

 

 

 

 

 

 

 

: nejbližší soused bodu 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 
kontrolní subjekty a žádný pacient.

: subjekt zařazen do třídy 
pacient a 2 kontrolní subjekt

: nelze rozhodnout
: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

pacienti a 3 kontrolní subjekty
: nelze rozhodnout

4.2 Metoda průměrné vazby + Canberrská metrika:

 

4.3 Centroidová metoda + Canberrská metrika:

 

Centroidová metoda s

 

5.1 Metoda k nejbližších sousedů + Mahalanobisova metrika:
Nejprve je potřeba vypočítat výběrové 

Cvičení 1) a jejich inverzi její inverzi 

Výpočet vzdáleností testovacího (nového) subjektu od všech subjektů z

 

: nejbližší soused bodu 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 
kontrolní subjekty a žádný pacient.

: subjekt zařazen do třídy 
kontrolní subjekt

: nelze rozhodnout 
: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

pacienti a 3 kontrolní subjekty 
: nelze rozhodnout 

4.2 Metoda průměrné vazby + Canberrská metrika:

metoda + Canberrská metrika:

metoda s využitím medoidu: 

nejbližších sousedů + Mahalanobisova metrika:
Nejprve je potřeba vypočítat výběrové 

 a 

Cvičení 1) a jejich inverzi její inverzi 

Výpočet vzdáleností testovacího (nového) subjektu od všech subjektů z

: nejbližší soused bodu  je bod 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 
kontrolní subjekty a žádný pacient. 

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů
kontrolní subjekty 

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

4.2 Metoda průměrné vazby + Canberrská metrika:

, testovací 

metoda + Canberrská metrika:

, testovací subjekt bude zařazen do třídy 

využitím medoidu:  

, testovací

nejbližších sousedů + Mahalanobisova metrika:
Nejprve je potřeba vypočítat výběrové kovarianční matic

 (výpočet výběrových kovariančních matic lze nalézt ve 

Cvičení 1) a jejich inverzi její inverzi 

Výpočet vzdáleností testovacího (nového) subjektu od všech subjektů z

Autoři: RNDr. Eva Janoušová, 
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

 , protože 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů 

subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 

kontrolních subjektů

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

4.2 Metoda průměrné vazby + Canberrská metrika: 

 subjekt bude zařazen do třídy 

metoda + Canberrská metrika: 

subjekt bude zařazen do třídy 

, testovací subjekt bude zařazen do třídy 

nejbližších sousedů + Mahalanobisova metrika:
kovarianční matic

(výpočet výběrových kovariančních matic lze nalézt ve 

 a 

Výpočet vzdáleností testovacího (nového) subjektu od všech subjektů z

Autoři: RNDr. Eva Janoušová, 
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

, protože 

subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 

kontrolních subjektů, protože mezi 3 nejbližšími sousedy j

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

subjekt bude zařazen do třídy 

 

 

subjekt bude zařazen do třídy 

subjekt bude zařazen do třídy 

nejbližších sousedů + Mahalanobisova metrika: 
kovarianční matice pro třídu pacientů a kontrol

(výpočet výběrových kovariančních matic lze nalézt ve 

Výpočet vzdáleností testovacího (nového) subjektu od všech subjektů z

Autoři: RNDr. Eva Janoušová, Mgr. et Mgr. Petr Dluhoš
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

 je nejmenší 

subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 

, protože mezi 3 nejbližšími sousedy j

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

 

 

subjekt bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

subjekt bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

 

 

subjekt bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

pro třídu pacientů a kontrol

(výpočet výběrových kovariančních matic lze nalézt ve 

 . 

Výpočet vzdáleností testovacího (nového) subjektu od všech subjektů z obou skupin:

Mgr. et Mgr. Petr Dluhoš
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

je nejmenší → testovací subjekt 

subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 

, protože mezi 3 nejbližšími sousedy j

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

kontrolních subjektů

kontrolních subjektů

kontrolních subjektů

pro třídu pacientů a kontrol

(výpočet výběrových kovariančních matic lze nalézt ve 

 

obou skupin: 

Mgr. et Mgr. Petr Dluhoš 
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno 
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→ testovací subjekt 

subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 2 nejbližšími sousedy jsou 2 

, protože mezi 3 nejbližšími sousedy je 1 

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

kontrolních subjektů. 

kontrolních subjektů. 

kontrolních subjektů. 

pro třídu pacientů a kontrol, tzn.  

(výpočet výběrových kovariančních matic lze nalézt ve 

 

 

 

 

 

 



 

Seřazení vzdáleností:

 
pro 

bude zařazen do třídy kontrolních subjektů
pro 
pro 

pacient
pro 
pro 
pacienti a 
pro 
 
5.2 Metoda průměrné vazby + 

 

 

Protože 
 
5.3 Centroidová metoda + Mahalanobisova metrika:

 

 

Protože 
 
Centroidová metoda s
 
 
Protože 
 

Výsledky uspořádáme do tabulky:
 

metrika

NN 

3-NN 

5-NN 

GA 

CE-centroid

CE-medoid

 
Je patrné, že výsledek klasifikace se 

subjekt sice nebyl v

nešlo o výsledné klasifikaci rozhodnout, což se v

zařazen do náhodně zvolené třídy.

 

Seřazení vzdáleností:

: nejbližší 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

: nelze rozhodnout
: subjekt zařazen do třídy 

pacient a 2 kontrolní subjekt
: nelze rozhodnout
: subjekt zařazen do třídy 

pacienti a 3 kontrolní subjekty
: nelze rozhodnout

5.2 Metoda průměrné vazby + 

 

5.3 Centroidová metoda + Mahalanobisova metrika:

 

Centroidová metoda s

 

Výsledky uspořádáme do tabulky:

metrika Euklidova

H 

H 

- 

H 

centroid - 

medoid H 

Je patrné, že výsledek klasifikace se 

subjekt sice nebyl v 

nešlo o výsledné klasifikaci rozhodnout, což se v

zařazen do náhodně zvolené třídy.

 

Seřazení vzdáleností: 

ejbližší soused bodu 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

: nelze rozhodnout 
: subjekt zařazen do třídy 

kontrolní subjekt
: nelze rozhodnout 
: subjekt zařazen do třídy 

kontrolní subjekty 
: nelze rozhodnout 

5.2 Metoda průměrné vazby + Mahalanobisova metrika:

5.3 Centroidová metoda + Mahalanobisova metrika:

Centroidová metoda s využitím medoidu: 

Výsledky uspořádáme do tabulky:

Euklidova 

Je patrné, že výsledek klasifikace se 

 žádném ze sledovaných případů zařazen mezi pacienty, ale v

nešlo o výsledné klasifikaci rozhodnout, což se v

zařazen do náhodně zvolené třídy.

soused bodu  je bod 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů
kontrolní subjekty 

: subjekt zařazen do třídy kontrolních subjektů

Mahalanobisova metrika:

, testovací 

5.3 Centroidová metoda + Mahalanobisova metrika:

, testovací subjekt bude zařazen do třídy 

využitím medoidu:  

, testovací

Výsledky uspořádáme do tabulky: 

Hammingova

H 

H 

- 

H 

- 

H 

Je patrné, že výsledek klasifikace se může lišit při použití různých metrik vzdálenosti.

žádném ze sledovaných případů zařazen mezi pacienty, ale v

nešlo o výsledné klasifikaci rozhodnout, což se v

zařazen do náhodně zvolené třídy.  

Autoři: RNDr. Eva Janoušová, 
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

 , protože 
bude zařazen do třídy kontrolních subjektů 

kontrolních subjektů

kontrolních subjektů

Mahalanobisova metrika:

 subjekt bude zařazen do třídy 

5.3 Centroidová metoda + Mahalanobisova metrika: 

subjekt bude zařazen do třídy 

 
 

, testovací subjekt bude zařazen do třídy 

Hammingova Čebyševova

H 

- 

- 

H 

- 

H 

může lišit při použití různých metrik vzdálenosti.

žádném ze sledovaných případů zařazen mezi pacienty, ale v

nešlo o výsledné klasifikaci rozhodnout, což se v praxi nejčastěji řeší tak, že je testovaný subjek

Autoři: RNDr. Eva Janoušová, 
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

 

kontrolních subjektů, protože mezi 3 nejbližšími sousedy j

kontrolních subjektů, protože m

Mahalanobisova metrika: 

subjekt bude zařazen do třídy 

subjekt bude zařazen do třídy 

subjekt bude zařazen do třídy 

Čebyševova Can

H

H

H

H

H

H

může lišit při použití různých metrik vzdálenosti.

žádném ze sledovaných případů zařazen mezi pacienty, ale v

praxi nejčastěji řeší tak, že je testovaný subjek

Autoři: RNDr. Eva Janoušová, Mgr. et Mgr. Petr Dluhoš
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

 je nejmenší

, protože mezi 3 nejbližšími sousedy j

, protože mezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2

 

 

subjekt bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

 

 

subjekt bude zařazen do třídy kontrolních subjektů

subjekt bude zařazen do třídy kontrolních 

Canberrská 

H 

H 

H 

H 

H 

H 

může lišit při použití různých metrik vzdálenosti.

žádném ze sledovaných případů zařazen mezi pacienty, ale v

praxi nejčastěji řeší tak, že je testovaný subjek

Mgr. et Mgr. Petr Dluhoš
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno

je nejmenší → testovací subjekt 

, protože mezi 3 nejbližšími sousedy j

ezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2

kontrolních subjektů

 

kontrolních subjektů

kontrolních subjektů

Mahalanobisova

H 

H 

H 

H 

H 

H 

může lišit při použití různých metrik vzdálenosti. Testovací 

žádném ze sledovaných případů zařazen mezi pacienty, ale v mnoha případech 

praxi nejčastěji řeší tak, že je testovaný subjek

Mgr. et Mgr. Petr Dluhoš 
Institut biostatistiky a analýz, Masarykova univerzita, Brno 
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→ testovací subjekt 

, protože mezi 3 nejbližšími sousedy je 1 

ezi 5 nejbližšími sousedy jsou 2 

kontrolních subjektů. 

kontrolních subjektů. 

subjektů. 

alanobisova 

Testovací 

mnoha případech 

praxi nejčastěji řeší tak, že je testovaný subjekt 


