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Klasifikace parafrazi

obtizny tkol, se kterym se kazdy vyrovna po svém (— nizka
mezianotatorska shoda)

anota&ni manudl (ktery bud nezachyti viechny p¥ipady, nebo
ho nikdo nebude &ist)

feSeni neshody (tfeti anotator)

feSeni ndhodné shody? (vypocet Cohen k nebo Fleiss k)
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Lehky Gvod do strojového uceni

uceni = zména stavu na zdkladé vnéjsich podnéti

strojové uceni:

1) méme program (ktery se uz nebude ménit), 2) mame vstupni
(trénovaci) data

vysledek: 3) program se z trénovacich dat naudi klasifikovat
libovolna dalsi data

Aby bylo strojové uceni uziteCné, musi mit vysokou presnost:

velké mnozstvi trénovacich dat
velkd rozmanitost trénovacich dat
vhodné definovana klasifika¢ni tloha

vhodny algoritmus strojového uceni (podle povahy dat)
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Lehky Gvod do strojového uceni

Velmi diilezité je znat data:

velikost datového souboru
zplsob pofizeni dat (kvili moznych chybam)
puvodce dat

distribuce sledovaného jevu

(tady se opravdu hodi statistika)
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Lehky Gvod do strojového uceni

zname-li data, mizeme se pustit do strojového uceni

Zakladni techniky:

rozhodovaci stromy, rozhodovaci seznamy
vzdalenosti

naivni Bayesovsky klasifikator

k-NN (nearest neighbors), klastrovani

neuronové sité



Lehky dvod do strojového uceni Vzdalenost a metrika Vzdalenosti mezi body Vzdalenosti mezi fetézci Vzdélenosti mezi mnozinar
7 - - -
Vzdalenost (distance) a metrika (metric)

D je funkce definovana na kartézském soucinu X x X
s nezapornymi hodnotami.

D: XxX—=R

Vx,y : D(x,y) >0
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Vzdalenost (distance) a metrika (metric)

D je funkce definovana na kartézském soucinu X x X
s nezapornymi hodnotami.

D:XxX—=TR

Vx,y : D(x,y) >0

Vzdalenost je , pokud:

D(x,y) = 0 < x = y (identita)
D(x,y)+ D(y,z) > D(x,y) (trojihelnikova nerovnost)
D(x,y) = D(y, x) (symetrie)
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Vzdalenost (distance) a metrika (metric)

D je funkce definovana na kartézském soucinu X x X
s nezapornymi hodnotami.

D:XxX—=TR

Vx,y : D(x,y) >0

Vzdalenost je , pokud:
D(x,y) = 0 < x = y (identita)

D(x,y)+ D(y,z) > D(x,y) (trojihelnikova nerovnost)
D(x,y) = D(y, x) (symetrie)

Mnozinu X nazyvame
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Vzdalenost mezi body

Triviadlni diskrétni metrika:

= D(x,y)=0&ex=y
- D(va):1<:>x7éy
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Vzdalenost mezi body
Euklidovska vzdalenost:

D(x,y) = 1/(x — y)? — jednorozmérna
q) = \/(Pl —q1)* + (P2 — q2)?,
p = (p1,p2),q = (91, 92) — dvourozmérna
D(p.q) = /(pr — q1)2 + (P2 — @2)? + (p3 — @)%,
p = (p1, P2, P3), g = (g1, g2, g3) — trojrozmérna

\/(Pl —q)*+ -+ (Pn— qn)?,

B = (pl, ceyPn)yq = (ql, .. .,q,,) — n-rozmérna

Ctverec euklidovské vzdalenosti: D?(x,y) = (x — y)?
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Vzdalenost mezi body
Euklidovska vzdalenost:

D(x,y) = 1/(x — y)? — jednorozmérna
q) = \/(Pl —q1)* + (P2 — q2)?,
p = (p1,p2),q = (91, 92) — dvourozmérna
D(p.q) = /(pr — q1)2 + (P2 — @2)? + (p3 — @)%,
p = (p1, P2, P3), g = (g1, g2, g3) — trojrozmérna

\/(Pl —q)*+ -+ (Pn— qn)?,

B = (pl, ceyPn)yq = (ql, .. .,q,,) — n-rozmérna

Ctverec euklidovské vzdalenosti: D?(x,y) = (x — y)?

Manhattanska vzdalenost

D(p,q) = |pr — 1| + |p2 — g2|, p = (pP1, P2), 9 = (q1, 2)
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Vzdalenost mezi vektory

Kosinova vzdalenost:

cos(6) = rafgy
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Vzdalenost mezi vektory

Kosinova vzdalenost:
A= (317 32)7 B = (b17 b2)

COS(9) _ aibit+arby

/a2 +a2\ /b4 12

Vzdalenosti mezi body Vzdalenosti mezi fetézci Vzdalenosti mezi mnozinar
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Vzdalenosti mezi retézci

Levenshteinova vzdalenost a jeji varianty

(nejmensi) pocet operaci (transpozic, transposition), které fetézec
s1 pfevedou na fetézec sp
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Vzdalenosti mezi retézci

Levenshteinova vzdalenost a jeji varianty

(nejmensi) pocet operaci (transpozic, transposition), které fetézec
s1 pfevedou na fetézec sp

Hammingova vzdalenost

polet pozic, které jsou mezi dvéma Fetézci rozdilné (non-matching
characters)
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Vzdalenosti mezi retézci

Levenshteinova vzdalenost a jeji varianty

(nejmensi) pocet operaci (transpozic, transposition), které fetézec
s1 pfevedou na fetézec sp

Hammingova vzdalenost

polet pozic, které jsou mezi dvéma Fetézci rozdilné (non-matching

characters)

Jaro-Winkler, Soundex (zaloZzen na hlaskové podobnosti)
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Vzdalenosti mezi mnozinami

Jaccardiv koeficient: Q = %

Sgrenseniiv—Diceiiv koeficient: Q = _aﬁ‘lgh
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Edita¢ni vzdalenost strom( (tree edit distance)

operace (podobné jako u L. vzdélenosti)

pridat uzel u
smazat uzel u (a pFipojit jeho potomky k rodi¢i u)

pfejmenovat uzel
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Edita¢ni vzdalenost strom( (tree edit distance)

operace (podobné jako u L. vzdélenosti)
pridat uzel u
smazat uzel u (a pFipojit jeho potomky k rodi¢i u)

prejmenovat uzel

fadové tézsi dloha (pouziti rekurze)
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Podobnost

Podobnost je (néjakym zplsobem) pfevracend hodnota vzdalenosti.
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