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STROJOVE UCENI

= Uceni = zména vnitiniho stavu (k lepSi schopnosti pfizplsobit se) na zakladé informaci zvendi

= Strojové uceni = zména stavu pocitacového systému tak, ze zefektivni schopnost se pfizpusobit
(zaroven se nemeéni kod pocitaoveho programu)

= Pokud je v blizkosti slova koCka i slovo pes, u¢im se, ze jde o koCku ve vyznamu 1.
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STROJOVE UCENI: DISKRETNI A SPOJITA DATA
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ROZHODOVACI SEZNAM

= if (zvire ma chobot) then output(slon)
= if (zvire ma pruhy) then output(zebra)

= if (zvire ma ploutve & zvire neni ryba) then output(zralok)
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NAIVNI

BAYESOVSKY
KLASIFIKATO
R

slon
krava
slon
krava
krava
vik
vik
krava

velky
velky
stredni
velky
velky
maly
velky
stredni

Sedy
strakaty
Sedy
cerny
bily
Sedy
cerny
strakaty

bylozravec
bylozravec
bylozravec
bylozravec

bylozravec
masozravec
masozravec
bylozravec



NAIVNI

BAYESOVSKY
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slon velky Sedy bylozravec

krava velky strakaty bylozravec
slon stfedni Sedy bylozravec
krava velky cerny byloZravec
krava velky bily byloZravec
vik maly Sedy masozravec
vik velky cerny masozravec
krava stfedni strakaty bylozravec
AniZ bychom cololi vedely miiZeme spdifiat, Zobozorované zvire je
ha 25 % vik, ha 25 % slon a 50 % krava.
2 2 4
P(slon) = 3 P(vik) = 3 P(krava) = 3
Poté, co vime, Ze jde o velkého cerného byloZravee, miZeme vypocet

zpresnit.



slon velky Sedy bylozravec

krava velky strakaty bylozravec
slon stfedni Sedy bylozravec
krava velky cerny byloZravec

4 krava velky bily byloZravec
N A I V N I vik maly Sedy masozravec
B AY E S OV S KY vik velky erny masozravec
, krava stfedni strakaty bylozravec
KLASIFIKATO
R

P(ternylslon) = 7 P(lernylkréva)= 3  P(Eernflvik)= 3
P(velky|slon) = % P(velkylkrava) = % P(velky|vlk) = %
P(byloiravec|sion) = g P(byloiravec|kriva) =i P(byloZravec|vik) = 2
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